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ÖNSÖZ 

 

Meti  sı ıfla dı a, üze i de e  çok çalış a apıla  Doğal Dil İşle e ko ula ı da  
i idi . Meti  sı ıfla dı a kısa a, e i i  et i  çeşitli sı ıfla dı a algo it ala ı 

kulla ıla ak daha ö ede  ta ı la ış sı ıfla da  i i e ata ası şekli de 
ta ı la a ili . Gü ümüzde internetin de a gı laş ası la ü etile  e i ikta ı ı  çok 
hızlı ola ak a t ası, u e i i  sı ıfla dı ası ı daha da ö e li hale geti işti . 
"Spam" olarak adlandı ıla  iste e e  e-postala ı  ele esi, a a a oto la ı ı  
daha ö e gi ile  sitele i a aliz ede ek kulla ı ı ı  ilgili olduğu ko ula ı a a a 
so uçla ı da daha üst sı ala da göste esi, i  ha e  sitesi i  kulla ı ı ı  okuduğu 
haberlerin kategorilerini dikkate ala ak e ze  ha e le i ta si e et esi, Baş aka lık 
İletişi  Me kezi gi i o tak i  ha uzda topla a  talep eti le i i  oto atik ola ak ilgili 
birimlere yönlendirilmesi, metnin dilinin eli le esi, aza ı ı  ta ı ası, aza ı ı  

aşı, cinsiyeti veya aşka i  özelliği i  tah i  edil esi eti  sı ıfla dı a ı  
u gula a ala la ı da  azıla ıdı . Met i  sı ıfla dı ıla il esi içi  ö elikle sa ısal 
ola ak ifade edil esi, a i sa ısallaştı ıl ası ge ek ektedi . Meti  sa ısallaştı ada da 

i çok fa klı ö te  kulla ıl aktadı . Bu tezde çeşitli eti  te sil ö te le i ele 
alı ış e iki fa klı e i kü esi üze i de de e le  apıl ıştı . İlk e i kü esi le apıla  
çalış ada et i  aza ı ı  psikolojik ahatsızlığı olup ol adığı tespit edil e e 
çalış ış, a ak çok aşa ılı so uçla  elde edile e işti . İki i e i kü esi le apıla  
çalış ada ise i  T itte  hesa ı ı  aza ı tespit edil e e çalış ış e üksek aşa ı 
o a la ı akala ıştı . 

Tü  tez çalış ala ı  o u a ilgisi e desteği le a dı la ı ı hiç esirgemeyen 

da ış a ı  “a ı  Y d. Doç. D . M. Fatih AMASYALI Ho a a e  içte  teşekkü le i i 
su a ı . 
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ÖZET  

 

KELİME YÖRÜNGELERİ İLE METİN SINIFLANDIRMA 

 

İsla  MAYDA 

 

Bilgisayar Mühe disliği A a ili  Dalı 

Yüksek Lisans Tezi 

 

Tez Da ış a ı: Yrd. Doç. Dr. M. Fatih AMASYALI 

 

Bi  kişi ta afı da  azıla  etinler a aliz edile ek, eti le i  aza ı a dai  ha gi 
çıka ı la ı  apıla ile eği so usu u  popüle liği gü ü üzde a ta ak de a  
etmektedir. İ te eti  a gı laş ası la, elekt o ik o ta da ü etile  e ü ük ölü ü 

eti le de  oluşa  e ile i  ikta ı da çok hızlı i  şekilde a t aktadı . Şi di e kada  
eti de  ola çıka ak, aza ı  ki  olduğu u, i si eti i, aşı ı, ka akte i i, hatta 

politik eğili i i gi i i çok özelliği i tah i  et e e ö elik çok sa ıda çalış a apıl ış 
e apıl a a de a  et ektedi . Bu tezde ise iki fa klı e i kü esi kulla ıla ak iki fa klı 

hipotez üze i de çalış a apıl ıştı . Bi i i çalış adaki amaç metinden ola çıka ak 
aza ı  a ksi ete e a dep es o  gi i i  psikolojik hastalığı ı  olup ol adığı ı  

tah i i  apıl asıdı , ancak u çalış ada iste e  aşa ı o a la ı elde edile e işti . 
İki i çalış adaki amaç ise, en popüler mikroblog sitesi olan Twitter'da ki liği i 
açıkla ada  pa laşı la  apa  kulla ı ıla ı  ki  olduğu u , ada  aza la ı  akalele i 
kulla ıla ak tah i  edil esidi  e u çalış ada üksek aşa ı o a la ı elde edil işti . 
Yapıla  çalış a so u u da, i  T itte  hesa ı ı  ki e ait olduğu u tespit et e e 
çalışı ke , u hesapta  pa laşıla  t eetle i  he  i i i i e  eti  ola ak 
değe le di ekte se, eli li sa ıda t eeti i leşti e ek oluştu ula  daha uzu  t eet 

eti le i i kulla a ı  çok daha aşa ılı so uçla  e ildiği gö ül üştü . Metinleri 

sa ısallaştı ada keli ele i  ke dile i i, köklerini ve 3-g a la ı kulla ıl ıştı . Çeşitli 
sı ıfla dı ı ıla  a ası da  e  aşa ılı so uçla ı destek ektö  aki ele i ile elde 
edil işti . 
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TEXT CLASSIFICATION WITH WORD TRAJECTORIES 
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Department of Computer Engineering 

MSc. Thesis 

 

Adviser: Assist. Prof. Dr. M. Fatih AMASYALI 

 

The popularity of the question, "What can be deduced about the author by analyzing 

the text written by his/her?" is increasingly continuing in our day. With the 

proliferation of the Internet, the amount of the data which is generated online and 

mostly consisted of texts is rapidly increasing. Up to now, numerous studies have been 

done based on text such as author identification, guessing the gender, age, 

personality, and even political tendency of the author.  In this thesis, two studies were 

done on two hypothesises by using two different data sets. The aim in the first study 

was guessing the psychological disorders of the author such as anxiety and depression 

based on his/her text, however the desired accuracy rates could not been obtained in 

this study. The aim in the second study was identification of the authors who makes 

sharing without revealing his/her identity on Twitter which is the most popular 

microblog web site, by using the articles of the candidate authors, and high accuracy 

rates were achieved in this study. As a result of the study conducted we perceived 

that, while trying to identify the author of a Twitter account, using the longer tweet 

texts which are obtained by concatenating the specific number of tweets gives more 

accurate results than using each tweet individually. The words themselves, their stems 

and 3-grams were used for digitizing of the texts. The most successful results were 

achieved with support vector machines from among several classifiers. 
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BÖLÜM 1 

GİRİŞ 

1.1  Literatür Özeti 

Meti  sı ıfla dı a adı altı da et i  aza ı a dai  azı çıka ı la  ap a ı a açla a  

çok sa ıda çalış a apıl ıştı . Yaza ı  ki  olduğu, aşı, i si eti e diğe  özellikle i i 

tespit etmeye yönelik a aştı ala  hala popüle liği i sü dü ektedi . We  .  

tek olojisi le gelişti ile  kulla ı ı e kezli sitele  sa esi de kulla ı ıla  i te ette daha 

fazla pa laşı  apa ak, ze gi  ilgi ka akla ı oluştu a a aşla ışla dı  [ ]. 

Kulla ı ıla  ta afı da  ü etile  u e ile , eti  sı ıfla dı a çalış ala ı da da e  çok 

aş u ula  ka akla da  i i hali e gel işti . 

Najib vd. [2] İ giliz e, İspa ol a, İtal a a e Flemenkçe dille i de azıl ış ola  

tweetlerden oluşa  e i kü esi üze i de aptıkla ı çalış ada, aza ı  aşı ı, i si eti i 

e kişilik özellikle i i tah i  et e e çalış ışla dı . Yaş g upla ı ola ak; 18-24, 25-34, 

35-49 ve 50-XX şekli de i  katego izas o  apıl ıştı . Kişilik özellikle i akı ı da  ise 

psikolojide  ü ük kişilik o utu ola ak ta ı la a  açıklık, so u luluk, dışadö üklük, 

u u luluk e du gusal de ge özellikle i ele alı ıştı . Veri kümeleri üzerinde dört 

fa klı sı ıfla dı ı ı algo it ası çalıştı ıl ıştı : Ka a  ağa ı J , Rastgele O an (RF), 

Ka a  Destek Maki ele i “MO  e Nai e Ba es NB . Bu sı ıfla dı ı ıla ı  

pe fo a sla ı değe le di ile ek sade e “MO sı ıfla dı ı ı ı  so uçla ı su ul uştu . 

Dil azı da apıla  testle i  so uçla ı a gö e e  üksek aşa ı o a la ı; cinsiyet 

tahmini de %  ile İspa ol a eti le de, aş tah i i de %  ile İ giliz e eti le de 

elde edil işti .  
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Rao d. [ ] aptıkla ı çalış ada T itte  kulla ı ıla ı ı  e ile i üze i de “VM ta a lı 

sı ıfla dı a algo it ala ı kulla a ak, kulla ı ıla ı  i si etini, yaşı ı, bölgesel kökenini 

e si asi eğili i i tespit et e e çalış ışla dı . Yaş özelliği  aş üstü e  aş altı 

ola ak, ölgesel köke  Kuze  Hi dista  e Gü e  Hi dista  ola ak, si asi eğili  ise 

de ok at e u hu i etçi ola ak iki sı ıflı ola ak değe le di il işle di . Cinsiyet 

tahmininde %72.33, aş tah i i de % . , ölgesel köke  tah i i de % .  e 

si asi eğili  tah i i de % .  o a ı da aşa ı elde edil işti . 

Ro á  e C istó al [ ] İ giliz e e İspa ol a dille i de azıl ış ola  log azıla ı, 

t eetle , otel o u la ı e sos al ed a eti le i üze i de i si et e aş tah i i 

ap a a çalış ışla dı . Yaş özelliği i -24, 25-34, 35-49 ve 50-  ola ak  sı ıfta 

katego ize et işle di . Multi o ial Nai e Ba es NBM  sı ıfla dı ı ı ı kulla dıkla ı 

çalış ala ı da o tala a ola ak cinsiyet tahmininde İ giliz e eti le  üze i de % .  

o a ı da, aş tah i i de ise İspa ol a eti le  üze i de % .  o a ı da daha 

aşa ılı so uç al ışla dı . 

Yaza ı  aşı e i si eti i tespit et e üze i e çalış ala ı  a ı sı a aza ı  ki  

olduğu u tah i  et e e ö elik de çok sa ıda çalış a apıl ıştı . Ö eği , A as alı 

d. [ ] aptıkla ı a aştı ada  fa klı aza a ait 'e  gazete azısı üze inde SVM 

sı ıfla dı ı ı ile % .  o a ı da üksek i  aşa ı akala ıştı . Üze i de çalışıla  

eti le i  uzu  ol ası aşa ı o a ı ı  üksek çık ası da ö e li i  faktö dü . 

T itte 'da ise kulla ı ıla  t eet adı e ile  e  fazla  ka akte de  oluşa  pa laşı la  

apa il ektedi . Pa laşıla  eti le i  kısa ol ası u eti le i  aza la ı ı ta ı a ı 

zo laştı aktadı . “ h a tz d. [ ] karakter n-g a la ı e keli e -g a la ı kulla a ak 

“VM sı ıfla dı ı ı ile  aza ı  'e  t eeti üze i de % . ,  aza ı  'şe  

t eeti üze i de % . ,  aza ı  'e  t eeti üze i de % .  aşa ı o a ı elde 

et işle di . “ h a tz e a kadaşla ı aptıkla ı u çalış ada he  i  t eeti i  eti  

ola ak ele alıp,  kat çap az doğ ula a ile test ap ışla dı .  

Green ve Sheppard [7] fi a s sektö ü deki  T itte  kulla ı ısı üze i de aptıkla ı 

çalış ada, he  aza  içi  'şe  t eeti üze i de “MO “e ue tial Mi i al 

Opti izatio   algo it ası ı kulla a ak  çap az doğ ula a ile test ap ış e % .  

doğ uluk o a ı akala ışla dı . G ee  e “heppa d u a aştı ala ı da he  i  t eeti  
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içe diği ka akte le , uzu  keli ele , oşlukla , oktala a işa etle i, köp üle , topla  

ka akte  sa ıla ı, topla  keli e sa ıla ı e u la ı  f eka sla ı gi i topla   özellikte  

oluşa  özellik kü ele i i çıka t ış e sı ıfla dı ada u la ı kulla ıl ışla dı . 

Metinden yaza ı  ki liği i, aşı ı, i si eti i tah i  ede ildiği iz gi i, he ha gi i  

psikolojik ahatsızlığı olup ol adığı a dai  de çıka ı  apa ili iz. Ö eği , Karmena vd. 

[8] çoğu lukla dep es o  ahatsızlığı ola  hastala ı  ü e olduğu e hastalıkla ı 

hakkı da azıştıkla ı i  fo u  sitesi de  topladıkla ı eti le  üze i de çalış a ap ış 

ve ü ele i  dep es o  de e esi i  fa klı katego ide çok dep esif, kıs e  dep esif, az 

dep esif e dep esif değil  tah i  et e e çalış ışla dı . Ve i alı a  fo u  sitesi de 

1  ılı da  iti a e ,  i i  üze i de kulla ı ı ta afı da   il o da  fazla esaj 

pa laşıl ıştı . Yapıla  çalış ada ö elikle u fo u da  2,110 gö de i topla ış, u 

gönderilerden 20 ila 200 kelime içeren 1,304 ta esi le de a  edil işti . Yaza la ı  

uyguladıkla ı algo it a a gö e u esajla  sı ala ış e e  so u da içle i de   

ta esi seçil işti . Ka e a d. u çalış ala ı da %  gi i i  aşa ı o a ı elde 

et işle di . 

O ha  e Me a  [ ] ise a ksi ete, dep es o  hastala ı ile sağlıklı kişile de  oluşa  

topla   de eği  az ış olduğu eti le  üze i de aptıkla ı çalış ada aza ı  

a ksi ete e a dep es o  ahatsızlığı olup ol adığı ı tespit et e e çalış ışla dı . 

Kelimelerin köklerinin metinde geçip geçmeme duruma göre ve Harvard Psikoloji 

“özlüğü de  katego i e a ıla  keli ele de  he ha gi i i i  eti de geçip 

geç e e du u u a gö e iki fa klı i a  at is ü etil iş e NB, “MO e J  

sı ıfla dı ı ıla ı ile testle  apıl ıştı . 49 depres o  hastası ı  e  sağlıklı de eği  

azısı ı eğiti  verisi ola ak, 'u dep es o  hastası e 'u sağlıklı ol ak üze e  

de eği  azısı ı test e isi ola ak kulla dıkla ı da e  üksek aşa ı keli e kökle i i  

özellik ola ak kulla ıldığı dos a ı  NB sı ıfla dı ı ı la %80 olarak elde et işti le . Bu 

alt veri kümesi de apıla  astgele i  seçi de desp es o  hastası ı  azısı ı  seçil e 

ihti ali % . 'dı .  A ksi ete testi de ise,  a ksi ete hastası ı  e  sağlıklı 

de eği  azısı eğiti  e isi ola ak, i e iki sı ıfta  da 'a  ol ak üze e  de eği  

azısı ı test verisi ola ak kulla dıkla ı da ise e  üksek aşa ı %  ile katego ile i  

özellik ola ak kulla ıldığı dos a ı  J  ile sı ıfla dı ıl ası da elde edil işti . Burada 

apıla ak ola  astgele i  seçi de a ksi ete hastası ı  azısı ı  seçil e ihti ali ise 
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% 'di . “a ıla a akıldığı da, alt e i kü ele i i  ö ek sa ıla ı ı  az olduğu 

gö ül ektedi . A ı a, testle  seçile  alt e i kü ele i üze i de sade e i e  kez 

u gula ış, he ha gi i  çap az doğ ula a apıl a ıştı . 

1.2 Tezi  A a ı 

Bu tezi  a a ı, i  et i çeşitli eti  te sil ö te le i le sa ısal ola ak ifade ettikte  

so a aki e öğ e esi algo it ala ı ı kulla a ak et i  aza ı a dai  tespitle de 

ulu aktı . Bu ge el a aç altı da iki fa klı çalış a a özel a açla  da e uttu . 

İlk apıla  çalış ada, i  et i a aliz ede ek aza ı  he ha gi i  psikolojik 

ahatsızlığı ı  olup ol adığı ı  tespit ede il ekti . Fa klı i  ifade le, i  psikolojik 

ahatsızlığı , özellikle a ksi ete e a dep es o u , hasta ı  azı az a da a ışı a 

etki edip et ediği i gö ek, eğe  ahatsızlık azı a etki edi o sa u u  doğal dil 

işle e ö te le i kulla ıla ak fa k edilip edile e e eği i ölç ekti .  

İki i apıla  çalış ada ise, aza  ta ı ada i  kişi i  t eetle i ile diğe  azdığı 

eti le i  çap az ola ak kulla ıl ası a açla aktadı . Bu şekilde, ki  olduğu 

ili e e  i  T itte  hesa ı ı  kulla ı ısı ı , ada  aza la ı  diğe  e ala da azdığı 

metinlerin kulla ıla ak tah i  edile ildiği i gö ekti . 

1.3 Hipotez 

Bu tezde iki fa klı hipotez ö e sü ül üştü . Bi i i hipotez şudur; bir metin analiz 

edile ek aza ı ı  dep es o  e a a ksi ete ahatsızlığı olup ol adığı tespit edile ili . 

İki i hipotez ise; i  T itte  hesa ı ı  kulla ı ısı, ada  aza la ı  aşka azıla ı 

kulla ıla ak tespit edile ili . 
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BÖLÜM 2 

METİN TEMSİL YÖNTEMLERİ 

Bu ölü de tez çalış ası da kulla ıla  çeşitli eti  te sil ö te le i alt aşlıkla  

hali de a latıl aktadı . 

2.1 Kelimelerin Kendileri 

Tü  e i kü esi deki fa klı keli ele i ekle i e e kökü e a ı ada  tespit ettikte  

sonra, bu kelimeleri özellik seti ola ak kulla ıp, i  eti de keli e i  geçip geç e e 

du u u a gö e et i sa ısal ola ak ifade ede ili iz. A ak, ü ük e i kü ele i de u 

ö te i kulla ak he  aşa ı pe fo a sı akı ı da  he  de p og a ı  çalış a 

sü esi akı ı da  çok fazla te ih edilmeyebilir. Büyük veri kümelerinde kelimelerin 

ke dile i kulla ıldığı da özellikle Türkçe metinler için yüz binlerce keli ede  oluşa  i  

özellik seti o ta a çık ası uhte eldi . Tü kçe so da  ekle eli i  dil olduğu içi  i  

isim veya fiil kelimesi durum ekleri, iyelik ekleri, çokluk eki, tamlama eki, kip ekleri gibi 

çeki  ekle i ala ak o la a fa klı şekilde azıla il ektedi .  

2.2 Kelimelerin Kökleri 

Kelimelerin kökleri, metinlerin içerdikleri kelimelerle ifade edildikleri, literatürdeki en 

a gı  kulla ıla  özellik g u u ola ak itele di il ektedi  [ ]. Keli ele i  ke disi i 

kulla ak e i e kökle i kulla ıldığı da özellik seti i  ikta ı iddi o a da 

azal aktadı . Keli ele i  kökle i i ul ada )e e ek [ ] kütüpha esi kulla ıl ıştı . 

)e e ek, açık ka ak kodlu Tü kçe doğal dil işle e kütüpha esidi . Ta a e  Ja a ile 

gelişti ile  kütüpha e he ele e i  a ı sı a, azı  de eti i e hatalı keli ele  içi  
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ö e i gi i fa klı işle le e de sahipti  [ ]. Tez çalış ası da, eti de geçe  keli e i  

kökü Zemberek ta afı da  ulu a azsa, u keli e de özellik g u u a dahil edil işti . 

2.3 Karakter e Keli e Ngra ları 

Ka akte  Ng a la ı, i  keli e i  a  a a N ta e ka akte i le ü etile  özellik 

kü esidi . Keli e Ng a la ı ise, i  eti de a  a a N ta e keli e g upla ı la 

ü etile  özellik kü esidi . Özellikle aza ı  oğu  ola ak kulla dığı N'li ha f e keli e 

ö ekle i i  o ta a çıka ıl ası ı sağla . Ö eği ; "geli e ", "gidicem", "düşü e " gi i 

gele ek za a lı ü lele i sü ekli u şekilde oza ak aza  i i i a ı t etmede "cem" 

g a ı ö e li i  özellik ola ili .  

Tez çalış ası da da ka akte  g a la ı kulla ıl ıştı . Ka akte  g a la ı 

hesapla ı ke , aza ı ka akte ize et ede fa da sağla a ile  oktala a işa etle i, 

oşlukla  e alfa ü e ik ol a a  diğe  ka akte le  de sili e işti . Ö ek ola ak "çok 

güzel!" ü lesi i  tü  g a la ı aşağıdaki gi i çıka ıl ıştı : 

çok /ok /k g/ gü/güz/üze/zel/el! 

2.4 Frekans Hesapla ada Kulla ıla  Yö te ler 

Meti de geçe  keli ele i  ke disi, kökü, tü ü, ka akte  Ng a la ı, keli e Ng a la ı 

gi i özellik setle i i  f eka sla ı i kaç fa klı ö te de hesapla a ili . Tez çalış ası da 

kulla ıla  te i  f eka sı ı hesapla a yöntemleri binary, TF, TF-IDF ve NTF'dir. Bu 

ö te le  aşağıdaki gi i ta ı la a ili :  

 Binary : Terimin metinde geçip geçmeme durumuna göre 1 veya 0. 

 TF (Term Frequency) : Terimin metinde topla  geç e sa ısı. 

 TF-IDF (Term Frequency-Inverse Document Frequency) : TF*IDF. 

IDF (Inverse Document Frequency) : loge Topla  eti  sa ısı /  Te i i  geçtiği 

eti  sa ısı . 

 NTF (Normalized Term Frequency) : Te i i  eti de topla  geç e sa ısı / 

Metindeki topla  te i i  sa ısı . 

http://tr.wikipedia.org/wiki/Y%C4%B1ld%C4%B1z_Teknik_%C3%9Cniversitesi_Elektrik-Elektronik_Fak%C3%BCltesi
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2.5 Anlamsal Uzay 

Bir metin, içinde geçen kelimelerin matematiksel uza daki koo di atla ı kulla ıla ak 

ifade edile ili . Met i  içe diği keli ele i  koo di atla ı çeşitli ö te le le 

hesaplanabilir. Tez çalışıl ası da eti le i a la sal uzayda ifade edebilmek için 

Wo d Ve  [ ] a a ı kulla ıl ıştı . Wo d Ve  C dili de azıl ış, açık ka ak kodlu i  

kütüpha edi . Gi di ola ak aldığı eti  içe isi deki keli ele i  eli li i  pe e e 

o utu da i likte geç e f eka sla ı ı kulla a ak he  kelimeyi anlamsal uzayda birer 

okta ola ak ifade ede  e koo di atla ı ı çıktı ola ak e i . A ı a, ü ettiği u 

koo di atla ı kulla a ak keli ele i  i i le i le a ası daki öklid uzaklığı ı hesapla  e 

bir kelimeye en akı  ola  eli li sa ıdaki keli e i listeler. Kelimelerin birlikte geçme 

f eka sla ı i  keli e i  a la a ha gi keli ele e daha akı  olduğu u göste i . Ya i, 

i likte geç e f eka sı üksek ola  iki keli e i i i e a la  akı ı da  akı dı  e 

koo di atla ı a ası daki öklid esafesi de diğe  keli ele le ola  uzaklığı da  küçüktü  

[10].  

Word2Ve  p og a ı gi di e çıktı ı  dos ala ı ı  e i ha i i de aşağıdaki pa a et ele i 

de al aktadı :  

 Vektör boyutu 

 Ya a a geç e f eka sı ı ulu ke  kulla ıla  pe e e o utu 

 Eğiti  algo it ası : hiyera şik soft a  e a egatif ö ekle e 

 Alt ö ekle e do sa pli g  içi  eşik f eka s değe i 

 Kulla ıla ak th ead sa ısı 

 Çıktı dos ası ı  fo atı : eti  e a i a  

2.6 Metin Yörüngeleri 

Meti  ö ü gesi, eti de geçe  keli ele i  a la sal uza da koo di atla ı 

hesapla dıkta  so a u keli ele i ifade ede  oktala ı  kelimelerin metinde geçme 

sı ası a gö e i leşti il esi le çizile  yoldur. Ö eği ; "Bugü  ha a çok güzel. Bi az 

dışa ı çıkıp dolaşalı ." azısı da geçe  keli ele i  koo di atla ı ulu dukta  so a u 

met i  ö ü gesi Şekil 2.1'deki gibi çizilebilir. 
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Şekil . 1 Örnek bir metin yörüngesi 

Ve i kü esi deki eti le i  ö ü gele i elde edildikte  so a u ö ü gele i  çeşitli 

özellikle i kulla ıla ili . Keli ele  a ası daki esafele  e açıla  ö ü gele i ifade 

et ek içi  kulla ıla ile ek özellikle de  azıla ıdı . Yö ü ge üze i deki a dışık he  iki 

okta a ası daki esafele  kulla ıla ile eği gi i, he  okta ı  ke di de  so a gele  

N' i i okta ile a ası daki esafe de kulla ıla ili . Açıla  içi  de a ı şekilde, (n, n+1, 

n+2) gi i a dışık  okta ı  oluştu duğu açı ı  a ı sı a, (n, n+1, n+3) gi i üç okta ı  

oluştu duğu açı değe i ö ü gele i ifade et ek içi  kulla ıla ili . İki fa klı et i  

ö ü gele i içi  hesapla a  uzaklık ve açı değe le i, u iki et i i i i de  a ı t 

et e i sağla a ili  [ ]. 
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BÖLÜM 3 

VERİ SETLERİ 

Tez çalış ası da iki fa klı hipotez içi  iki fa klı e i seti grubu kulla ıl ıştı . Bu la da  

i i isi psikolojik ahatsızlığı ola  hastala  ile sağlıklı de ekle i  azdığı azıla da  

oluşa  e i kü esidi . Bu i i i çalış ada, a ı a Wo d Ve  ile keli e koo di atla ı ı 

ul ak içi  ha e  eti le i de kulla ıl ıştı . İki i e i kü esi ise, köşe aza la ı ı  

akalele i e t eetle i de  oluş aktadı . Bu ölü de u iki e i seti hakkı da deta lı 

bilgi verilmektedir. 

3.1 Psikolojik Hastaları  Yazıları da  Oluşa  Veri Seti 

Meti de  aza ı  psikolojik ahatsızlığı ı tah i  et e e ö elik ola ak apıla  

çalış ada kulla ıla  e i setidi . Bir nöropsikiyatri hastanesinden elde edilen veriler; bir 

kıs ı dep es o  e/ e a a ksi ete ahatsızlığı ola  hastala  ile diğe  kıs ı ise sağlıklı 

ola  topla   de eği  az ış olduğu azıla da  i a etti . Hasta e sağlıklı 

de ekle de  azı topla a il ek içi , iki so u so ul uş e e apla ı ı az ala ı 

iste işti . Bu so ula da  i i isi ha ata e gele eğe dai  düşü ele i, iki isi ise 

gü lük akti itele idi . Ce apla da e ile  kişisel ilgile  gizlilik ilkesi ge eği eti le de  

çıka ıl ıştı .  

Ve i kü esi de he  aza ı  azdığı eti  e aza ı  özellikle i i e  satı  ola ak 

tutul uştu . Yaza ı  özellikle i ile eti  a ala ı a "/" ka akte i ko ula ak a ıl ıştı . 

Ö ek i  satı ı  apısı şu şekildedi : 

De ek o / Ci siyet / Yaş / Eğiti  duru u / Teşhis  / Teşhis  / Teşhis  / Ya ıt  / Ya ıt   
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3.2 Haber Metinleri 

İnternetteki haber sitelerinden topla a   i  ha e  et i de  oluşa  e i 

kümesidir. Meti le de geçe  keli ele i  kökle i i  a la sal uza da koo di atla ı ı 

ul ak içi  kulla dığı ız Wo d Ve  p og a ı a gi di e isi ola ak kulla ıl ıştı . Bu 

haber metinleri güncel, siyaset, ekonomi, spor, dünya, genel, magazin, kültür-sanat, 

pla et, sağlık, Tü ki e, sağlık, tek oloji e aşa  ol ak üze e  fa klı katego ide 

azıl ış ha e le de  oluş aktadı .   

3.3 Köşe Yazarları ı  Makaleleri e T eetleri de  Oluşa  Veri Seti 

T itte  hesa ı ı  aza ı ı ta ı a a ö elik ola ak apıla  çalış ada kulla ıla  e i 

setidi . Ö elikle, sos al ed a ı aktif ola ak kulla a , Türkiye'de en çok takip edilen 

T itte  kulla ı ıla ı a ası da e  ala , hesapla ı da kişisel düşü ele i i sıkça pa laşa  

 köşe aza ı tespit edil işti . Bu köşe aza la ı ı  düşü ele i i aza ke  ge el 

ola ak Tü kçe dil ilgisi ku alla ı a u ala ı, oktala a işa etle i e dikkat etmeleri 

tercih edilmelerinde önemli bir sebeptir. Belirlenen  aza ı  'e  t eeti e 'şe  

akalesi topla ıştı . Çalış ada kulla ıla  aza la ı  is i Çizelge . 'de e il işti .  

Çizelge 3. 1 Tweetle i e akalele i topla a  köşe aza la ı 

Yazar Adı T itter Kulla ı ı Adı 

Cüneyt Özdemir @cuneytozdemir 

Can Dündar @candundaradasi 

Ece Temelkuran @ETemelkuran 

Uğu  Dü da  @ugurdundarsozcu 

İs ail Küçükka a @KucukkayaIsmail 

Yekta Kopan @yektakopan 

İl e  O ta lı @ILBERORTAYLIGSU 

Mustafa Balbay @mustafabalbay 

Emre Uslu @EmreUslu 

Şamil Tayyar @samiltayyar27 
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Çalış ada kulla ıla  akalele  Cu hu i et . u hu i et. o .t , Radikal 

(www.radikal.com.tr), Habertürk (www.haberturk.com), Taraf (www.taraf.com.tr), 

Milli et . illi et. o .t , “öz ü .soz u. o .t  gi i aza la ı  çalıştıkla ı 

gü lük gazetele i  e  sitele i i  a şi i de  topla ıştı . Yaza la ı  akalele i 

topla ı ke , e  gü el azıla  akalede  ge i e doğ u a dışık ta ihle de azdığı 

akalele i  he ha gi i i ele ede   ta esi alı ıştı .  

Her bir yazarı  'e  t eeti topla ı ke  de i e e  gü el pa laşıla  t eeti de  

aşla a ak ge i e doğ u gidil işti  e aza ı  ke di gö üşü ü açık i  şekilde ifade 

et e e  azı "değe siz" t eetle i ele işti . Bu çalış a içi  "değe siz" ola ak 

nitelendirilen ve elenen tweetle i  özellikle i şu şekildedi : 

 Retweetler,  

 Üç keli ede  az keli e sa ısı a sahip t eetle , 

 Fa e ook, i stag a  gi i diğe  sos al ed a hesapla ı da aptıkla ı 

pa laşı la ı da  so a oto atik ola ak atıla  t eetle , 

 Ha e  sitele i aşta ol ak üze e i  e  sitesi sa fası da ulu a  "T itte 'da 

pa laş" seçe eği ile pa laşıla  t eetle , 

 Yaptıkla ı p og a la  aşta ol ak üze e çeşitli p og a la  e a etki likle  

hakkı daki ge el ola ak e , ta ih e saat ilgisi e e  du u ula ı içe e  t eetle , 

 Tek aşı a a la lı ol a a , aşka i  kulla ı ı a a ıt ola ak azıla  " e tio " 

ola ak adla dı ıla  soh et t eetle i, 

 Meti  e i e i aj ola ak pa laşıla  t eetle , 

 Bi  özde işi  pa laşıldığı, i e i  alı tı ı  apıldığı t eetle . 

Yapıla  çalış ada t eetle  ile akalele i  azıldığı ta ih a alığı ı  sı ıfla dı ada i  

etkisi i  olup ol adığı ı da gö e il ek içi  topla a  e ile i  ta ih a alığı da 

tutul uştu . Çizelge . 'de gö üldüğü gi i, Uğu  Dü da  e Mustafa Bal a  gi i azı 

aza la ı  kulla ıla  t eetle i i  pa laşıldığı ta ih a alığı ile kulla ıla  akalele i i  

azıldığı ta ih a alığı ü ük ölçüde ö tüşü ke , uzu  sü e ö e gü lük gazete 

aza lığı a a a e e  Cü e t Özde i , E e Te elku a , İs ail Küçükka a e Şa il 
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Ta a  gi i aza la ı  kulla ıla  t eetle i i  pa laşıldığı ta ih a alığı ile kulla ıla  

akalele i i  azıldığı ta ih a alığı hiç ö tüş e ektedi . Ki i aza la ı  t eetle i ile 

akalele i azdığı ta ihle  ise kıs e  ö tüş ektedi .  

Çizelge 3. 2 Tweetleri ve makaleleri topla a  köşe aza la ı 

Köşe Yazarı T eetleri  Paylaşıldığı 
Tarih Aralığı 

Makaleleri  Yazıldığı 
Tarih Aralığı 

Cüneyt Özdemir 11.01.2016 - 17.06.2015 15.06.2014 - 16.03.2014 

Can Dündar 07.01.2016 - 03.04.2015 06.08.2015 - 29.04.2015 

Ece Temelkuran 13.01.2016 - 03.08.2014 01.06.2014 - 12.08.2013 

Uğu  Dü da  18.01.2016 - 13.07.2015 20.01.2016 - 08.11.2015 

İs ail Küçükka a 21.01.2016 - 23.10.2015 26.06.2013 - 21.01.2013 

Yekta Kopan 20.01.2016 - 13.11.2015 20.01.2016 - 31.12.2014 

İl e  O ta lı 15.01.2016 - 29.09.2014 24.01.2016 - 08.03.2015 

Mustafa Balbay 29.01.2016 - 29.10.2015 08.11.2015 - 31.08.2015 

Emre Uslu 31.01.2016 - 12.01.2016 18.11.2015 - 28.08.2014 

Şa il Ta a  31.01.2016 - 05.09.2015 15.08.2012 - 03.11.2010 
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BÖLÜM 4 

DENEYSEL SONUÇLAR 

Üzerinde çalışıla  iki fa klı hipotez içi  apıla  de e le de  elde edile  so uçla  e 

o u la ı  e  aldığı u ölü de, ilk ola ak eti le de  psikolojik hastalık teşhisi e 

ö elik apıla  testle  e o u la , daha so a da i  T itte  hesa ı ı  ki e ait 

olduğu u  tespiti e ö elik apıla  testle  e o u la  su ul uştu . 

4.1 Metinden Psikolojik Rahatsızlık Teşhisi 

Ö elikle psikolojik ahatsızlığı ola  e sağlıklı de ekle  ta afı da  azıl ış eti le de  

oluşa  e i seti de seç e işle i apıl ıştı . Ve i kü esi deki bir hastaya birden fazla 

ta ı ko ula il ektedi . Bu çalış ada a a ı ız, a ksi ete hastası, dep es o  hastası 

e sağlıklı kişile i i i i de  a ı t ede il ek olduğu içi , he  a ksi ete he  de 

dep es o  ta ısı i likte ko uş ola  hastala  ele işti .  de ekte  oluşa  e i 

seti de, seç e işle i u gula dıkta  so a  de ek kal ıştı . Bu de ekle i  dağılı ı 

e topla  de ek sa ısı a o a ı şu şekildedi :  

 “ağlıklı de e  sa ısı : , O a ı :  /  = % ,  

 Aksi ete olup da dep esif ol a a  de ek sa ısı : 40, O a ı  /  = %17,7 

 Dep esif olup da a ksi ete ol a a  de ek sa ısı : , O a ı  /  = %60,4 

Yuka ıdaki dağılı a akıldığı da, astgele apıla ak ola  i  seçi de dep esif de eği  

seçilme ihtimali %60,4'tü . Ya i izi  içi  aşa ılı so uç u eşik değe  üze i deki aşa ı 

o a la ıdı .  
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Testle i  ta a ı da Wo d Ve  algo it ası, a  a a geç e f eka sı ı ulu ke  

kulla dığı pe e e o utu pa a et esi  değe i ile çalıştı ıl ıştı . Vektö  o utu ola ak 

ise  değe i gi il işti .  

4.1.1 Kelimelerin Kökleri ile Üretilen Binary Matris 

 de eği  azdığı eti le  )e e ek a dı ı la kökle i e a ıl ıştı . Kelimelerin 

köklerini kullanarak, kelimenin kökünün metinde geçip geçmeme duruma göre bir 

i a  at is oluştu ul uştu . Bu i a  at is kulla ıla ak ü etile  a ff dos ası WEKA 

a a ı daki Baggi g, NB, J  e “MO sı ıfla dı ı ıla ı ile  kez çap az doğ ula a 

apıla ak test edil işti . Testi  so uçla ı Çizelge . 'de su ul uştu .  

Çizelge 4. 1 Keli ele i  kökle i ile ü etile  i a  at is aşa ı o a la ı 

Sı ıfla dırı ı Başarı ora ı (%) 

Bagging 57.77 

Naive Bayes 55.55 

J48 49.33 

SMO 51.55 

4.1.2 Kelimelerin Kökleri i  Koordi atları ile Üretilen Matris 

İlk ola ak he  hasta e ile i i  he  de ha e  eti le i i  kökle i i ul ak içi  

)e e ek a a ı kulla ıl ış e çalış a a u keli e kökle i ile de a  edil işti . Toplam 

,  keli ede  oluşa  hasta eti le i de  fa klı kök geçtiği gö ül üştü . Ha e  

eti le i de ise topla  , ,  keli e e utke , fa klı keli e sa ısı , 'dı .  

Kelimelerin köklerinin koordi atla ı ı ula il ek içi  Wo d Ve  a a ı kulla ıl ıştı . 

Wo d Ve  ile koo di atla ı hesapla ke  ö elikle hastala ı  ke di azdıkla ı eti le , 

daha so a ise  i  ha e  et i kulla ıl ış e bu koordinatlar ile üretilen arff 

dos ası ı  dö t fa klı sı ıfla dı ı ı la  kez çap az doğ ula a apıla ak elde edilen 

aşa ı değe le i Çizelge 4. 'de su ul uştu .  
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Çizelge 4. 2 Kelime köklerinin 200 o utlu uza da koo di atla ı ı  aşa ı o a la ı 

Sı ıfla dırı ı Ha er datalarıyla (%) Hasta datalarıyla (%) 

Bagging 59.11 59.55 

Naive Bayes 34.66 28.00 

J48 42.22 48.00 

SMO 55.55 60.00 

4.1.3 Meti  Yörü geleri i  Görselleştiril esi 

“ı ıfla ı  eti  ö ü gele i i  i i i de  fa klı olup ol adığı ı gözle le e il ek içi , 

he  sı ıftaki de ekle i  azıla ı i leşti ile ek elde edile  üç i leşti il iş eti  içi  üst 

üste üç fa klı eti  ö ü gesi çizil işti . Meti  ö ü gele i i gö selleşti ek içi  

MATLAB a a ı kulla ıl ıştı . Ü etile   o uttaki koo di atla ı  ilk  e  o utu 

kulla ıla ak çizile  ö ü gele  Şekil 4.1, 4.2, 4.3 ve 4. 'te su ul uştu . Anksiyete 

hastala ı ı  eti le i eşil, dep es o  hastala ı ı  eti le i kı ızı, sağlıklı de ekle i  

eti le i ise a i e kte çizil işti . 

-4 -3 -2 -1 0 1 2 3
-4

-3

-2

-1

0

1

2

3

 -4 -3 -2 -1 0 1 2 3
-4

-3

-2

-1

0

1

2

3

 

Şekil . 1 Ha e  e ile i le ü etile  koo di atla ı  sı ası la 2 ve 3 boyutu kulla ıla ak 
çizile  i leşti il iş eti  ö ü gele i 
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Şekil . 2 Hasta e ile i le ü etile  koo di atla ı  sı ası la 2 ve 3 o utu kulla ıla ak 
çizile  i leşti il iş eti  ö ü gele i 

Tü  eti le  kulla ıla ak üst üste çizdi ile  gö selle de sı ıfla  a ası da a ı  

ap a ı  zo  olduğu gö ül üş e 'e  de ek kulla ıla ak ö ü gele  çizdi il işti . 
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Şekil . 3 Hasta verile i le ü etile  koo di atla ı  sı ası la 2 ve 3 o utu kulla ıla ak 
çizilen ilk 3'e  de eği  i leşti il iş eti  ö ü gele i 
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Şekil . 4 Ha e  e ile i le ü etile  koo di atla ı   ve 3 o utu kulla ıla ak çizile  ilk 
'e  de eği  i leşti il iş eti  ö ü gele i 

4.1.4 Meti  Yörü geleri i  Uzaklık e Açı Değerleri i  Değişke  Aralıklı 

Histogra ları 

Wo d Ve  ile ha e  e hasta eti le i a ı a ı kulla ıla ak elde edilen 200 boyuttaki 

koo di atla ı  ilk  e  ve 200 o uttaki değe le i kulla ıla ak he  de eği  azdığı 

eti  ö ü gele i i  uzaklık e açı histog a la ı MATLAB'da hesapla ıştı . 

Histog a  a alık sa ısı  ola ak e il iş, a alık değe le i ise MATLAB'ı  hist fonksiyonu 

ta afı da  eşit esafeli ola ak şekilde oto atik ola ak oluştu ul uştu . Uzaklık 

değe le i a dışık iki okta ı  i i i e ola  öklid esafesi hesapla a ak ulu uştu . 

A dışık ola  üç okta ı  oluştu duğu açı değe i hesapla ı ke  de i i i i kese  e 

uzu luğu ili e  iki doğ u pa çası ı  a ası daki açı ı ul a a a a a  kosinüs formülü 

kulla ıl ıştı . 2, 3 ve 200 boyutla elde edilen sonuçla  sı ası la D, D e D ola ak 

çizelgede listele işti . 

4.1.4.1 Histogra  Aralıkları a Düşe  Değerleri  He  Sayı He  de Orta  

Noktaları ı  Kulla ıl ası 

Bi  eti de geçe  keli ele i  kökle i i  koo di atla ı la hesapla a  uzaklık e açı 

değe le i i  histogra  a alıkla ı a dağılı  sa ıla ı e he  a alıktaki değe le i  o ta 

oktala ı kulla ıla ak a ff dos ala ı oluştu ul uş e dö t sı ıfla dı ı ı ile  kez çap az 

doğ ula a apıla ak çalıştı ıl ıştı . Uzu luk değe le i kulla ıla ak elde edilen sonuçlar 

Çizelge 4.3'te, açı değe le i kulla ıla ak elde edile  so uçla  .  e ikisi i  a ada 

kulla ıla ak elde edile  so uçla  ise . 'te su ul uştu .  
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Çizelge 4. 3 İki, üç e iki üz o utlu düzle de uzaklıkla ı  histog a la ı la ü etile  a ff 

so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 
Ha er datalarıyla (%) Hasta datalarıyla (%) 

2D 3D 200D 2D 3D 200D 

Bagging 57.33 58.22 58.66 54.66 56.00 55.55 

Naive Bayes 27.55 31.11 31.11 21.33 22.66 24.44 

J48 42.22 51.11 46.22 50.22 46.22 44.88 

SMO 60.44 60.44 60.44 60.44 60.44 60.44 

 

Çizelge 4. 4 İki, üç e iki üz boyutlu düzlemde açıla ı  histog a la ı la ü etile  a ff 
so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 
Ha er datalarıyla (%) Hasta datalarıyla (%) 

2D 3D 200D 2D 3D 200D 

Bagging 58.66 54.22 60.44 54.22 54.22 54.66 

Naive Bayes 24.44 25.33 24.00 20.88 25.33 26.22 

J48 43.55 47.55 60.44 44.00 47.55 43.11 

SMO 60.44 60.44 60.44 60.44 60.44 60.44 

 

Çizelge 4. 5 İki o utlu düzle de uzaklıkla ı  histog a la ı e açıla ı  histog a la ı 
i likte kulla ıla ak ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı Ha er datalarıyla (%) 

Bagging 54.66 

Naive Bayes 25.77 

J48 47.11 

SMO 60.44 
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4.1.4.2 Histogra  Aralıkları a Düşe  Değerleri  Sade e Sayı eya Orta  Noktaları ı  

Kulla ıl ası 

Uzaklık e açı değe le i i  histog a  a alıkla ı a dağılı  sa ıla ı e he  a alıktaki 

değe le i  o ta oktala ı ı  tek aşı a daha aşa ılı olup ol adığı ı gö ek içi  u 

değe le  a ı a ı kulla ıla ak a ff dos ala ı oluştu ul uş e dö t sı ıfla dı ı ı ile  kez 

çapraz doğ ula a apıla ak çalıştı ıl ıştı . Elde edile  so uçla  Çizelge 4.6 ve 4.7'de 

su ul uştu . 

Çizelge 4. 6 İki o utlu düzle de uzaklıkla ı  histog a la ı la sade e sa ıla  e sade e 
o ta oktala  kulla ıla ak) üretilen arff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 

Ha er datalarıyla (%) Hasta datalarıyla (%) 

Sadece 
sayılarla 

Sadece orta 
noktalarla 

Sadece 
sayılarla 

Sadece orta 
noktalarla 

Bagging 56.44 55.55 53.33 56.88 

Naive Bayes 36.44 27.11 47.11 20.00 

J48 44.44 57.77 53.33 60.44 

SMO 60.44 60.44 60.44 60.44 

 

Çizelge 4. 7 İki o utlu düzle de uzaklıkla ı  histog a la ı e açıla ı  histog a la ı 
birlikte ile sade e sa ıla  e sade e o ta oktala  kulla ıla ak  ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 

Haber datalarıyla (%) 

Sadece 
sayılarla 

Sadece orta 
noktalarla 

Bagging 56.44 58.22 

Naive Bayes 25.33 24.88 

J48 47.11 54.22 

SMO 60.44 60.44 
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4.1.5 Meti  Yörü geleri i  Uzaklık e Açı Değerleri i  Sa it Aralıklı Histogra ları 

Meti  ö ü gele i de  elde edile  uzaklık e açı değe le i i  değişke   a alıkla la 

ü etile  histog a la ı ı  fa klı sı ıfla da  de ekle i  eti  ö ü gele i a ası daki fa kı 

et ola ak a sıt a a ağı düşü üle ek, sa it a alıkla la histog a la  ü etil işti . 

Yapıla  testle de MATLAB'ı  hist fonksi o u a iste e  a alık değe le i doğ uda  

e il işti . A alıkla ı  o ta oktala ı tü  a ff dos ala ı da a ı ola ağı içi  

kulla ıl a ıştı . ,  e  o utla elde edile  so uçla  sı ası la D, D e D 

ola ak çizelgede listele işti . 

4.1.5.1 Metin Yörüngelerini  Uzaklık Değerleri i  Sa it Aralıklı Histogra ları 

Word2Vec ile haber metinleriyle elde edilen 200 boyuttaki koo di atla ı , ilk ,  

o utu e ta a ı kulla ıla ak elde edile  eti  ö ü gele i i  uzaklık değe le i i  

sa it a alıklı histog a la ı ı  sade e a alığa düşe  uzaklık değe le i i  sa ıla ı ile 

oluştu ula  a ff dos ala ı ı  test so uçla ı Çizelge .8'de su ul uştu .  

Çizelge 4. 8 Yö ü gele i  uzaklık histog a la ıyla ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 2D (%) 3D (%) 200D (%) 

Bagging 57.77 58.66 56.44 

Naive Bayes 48.44 44.44 41.33 

J48 44.88 45.33 50.66 

SMO 60.44 60.44 41.33 

 

Çizelge . 'te kulla ıla  histog a la ı  a alık değe le i şö ledi :  

 D e D içi  a alıkla  = [ , . , , . , , . , , . , , . , ] 

 D içi  a alıkla  = [ , , , , , , , , , , , ]  

“ı ıfla ı  histog a la ı ı  gö sel ola ak i i i de  a ı t edile ili  olup ol adığı ı 

gö ek içi  MATLAB'da sı ıf azlı histog a la  çizdi il işti . Şekil .  e . 'da sı ası la 

200 ve 2 o uttaki ö ü gele i  uzaklıkla ı ı  uka ıdaki a alık değe le i kulla ıla ak 

çizile  sı ıf azlı histog a la  su ul uştu . 
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Şekil . 5 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 200 boyutta elde edilen histogramlar 
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Şekil . 6 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 2 boyutta elde edilen histogramlar 

 o utta elde edile  histog a la da a alık değe le i i daha da küçülte ek sı ıfla  

a ası daki fa k gö ül ek iste işti  e Şekil . 'de şu a alık değe le i e gö e 

histog a la  tek a  çizil işti : [ , . , . , . , , . , . , . , , . , . , . , , 

3.25, 3.5, 3.75, 4] 
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Şekil . 7 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 2 boyutta elde edilen histogramlar 
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4.1.5.2 Meti  Yörü geleri i  Açı Değerleri i  Sa it Aralıklı Histogra ları 

Haber metinleriyle  o utta ü etile  koo di atla ı  ilk  e  o utu kulla ıla ak 

çizile  eti  ö ü gele i i  açı değe le i i  histog a la ı ile elde edile  a ff 

dos ala ı ı  dö t fa klı sı ıfla dı ı ı ile apıla  test so uçla ı Çizelge 4.9'da 

su ul uştu . 

Çizelge 4. 9 Yö ü gele i  açı histog a la ı la ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 2D (%) 3D (%) 

Bagging 56.00 56.88 

Naive Bayes 34.22 33.77 

J48 46.66 39.55 

SMO 60.44 60.44 

 

İki o utta çizile  ö ü gele i  açı değe le i i  sı ıf azlı histog a la ı Şekil .8'deki 

gi i gö selleşti il işti . 
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Şekil . 8 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 2 boyutta elde edilen histogramlar 

4.1.6 Meti  Yörü geleri i  Farklı Uzaklık e Açı Değerleri i  Sa it Aralıklı 

Histogra ları 

Bir önceki bölümde (n, n+1) gibi a dışık iki okta ı  a ası daki uzaklıkla  e (n, n+1, 

n+2) gibi a dışık üç okta ı  oluştu duğu açıla  hesapla ıştı. Bu ölü de ise,  fa klı 

uzaklık e açı değe le i hesapla a ak, testle  tek a  apıl ıştı . 
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4.1.6.1 Metin Yörüngeleri i  Farklı Uzaklık Değerleri i  Sa it Aralıklı Histogra ları 

Bu ölü de, a dışık iki okta a ası daki uzaklık e i e, i  okta ı  ke disi de  iki 

so aki okta la a ası daki esafe e akıl ıştı .  Ö eği , , ,   e  u a alı 

noktalar için 1-3, 2-4, 3-  u a alı oktala  a ası daki esafele  hesapla aktadı . 

Ha e  e ile i le elde edile   o uttaki koo di atla ı  ilk ,  e  o utu 

kulla ıla ak çizile  ö ü gele i  a latıldığı gi i hesapla a  uzaklıkla ı ı  

histog a la ı ı  dö t sı ıfla dı ı ı ile çalıştı ıl ası ile alı a  so uçla  Çizelge . 0'da 

su ul uştu . Histog a la  içi  aşağıdaki a alık değe le i sa it ola ak kulla ıl ıştı : 

 D e D içi  a alıkla  = [ , . , , . , , . , , . , , . , ] 

 D içi  a alıkla  = [ , , , , , 16, 18, 20, 22, 24, 26, 28]  

Çizelge 4. 10 Yörüngelerin uzaklık histog a la ı la ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 2D (%) 3D (%) 200D (%) 

Bagging 57.77 56.44 60.88 

Naive Bayes 35.11 31.11 29.77 

J48 56.00 51.55 50.22 

SMO 60.00 60.44 60.44 

 

 e  o ut kulla ıla ak elde edile  ö ü gele i  uzaklıkla ı ı  histog a la ı sı ıf 

azlı ola ak sı ası la Şekil .9 ve 4.10'da su ul uştu . 
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Şekil . 9 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  ve sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 200 boyutta elde edilen histogramlar 
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Şekil . 10 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 2 boyutta elde edilen histogramlar 

4.1.6.2 Metin Yörüngelerinin Farklı Açı Değerleri i  Sa it Aralıklı Histogra ları 

Bu ölü de, a dışık üç okta ı  oluştu duğu açı ı kulla ak e i e, (n, n+1, n+3) gibi 

a dışık iki oktada  so a i  okta atla a ak dö dü ü okta a ası daki açı 

kulla ıl ıştı . Ö eği , , ,   e  u a alı oktala  içi  -2-4 ve 2-3-5 numaralı 

oktala  a ası daki açıla  hesapla aktadı . Ha e  e ile i le elde edile   o uttaki 

koo di atla ı  ilk ,  o utu kulla ıla ak çizile  ö ü gele i  a latıldığı şekilde 

hesapla a  açıla ı ı  histog a la ı ı  dö t sı ıfla dı ı ı ile çalıştı ıl ası ile alı a  

sonuçlar Çizelge 4.11'de su ul uştu . Histogramlar bulunurken, hem 2D hem de 3D 

için  a ı a alık değe le i kulla ıl ıştı : [0, 0.2, 0.4, 0.6, 0.8, 1, 1.2, 1.4, 1.6, 1.8, 2, 2.2, 

2.4, 2.6, 2.8, 3, 3.2] 

Çizelge 4. 11 Yörüngelerin açı histog a la ı la ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 2D (%) 3D (%) 

Bagging 56.44 57.33 

Naive Bayes 30.66 32.44 

J48 44.44 48.44 

SMO 60.44 60.44 

 

 e  o ut kulla ıla ak elde edile  ö ü gele i  açıla ı ı  histog a la ı sı ıf azlı 

olarak sı ası la Şekil .  e . 'de su ul uştu . 
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Şekil . 11 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 2 boyutta elde edilen histogramlar 
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Şekil . 12 “ı ası la anksiyete, depresyon hastala ı ı  e sağlıklı de ekle i  

metinlerinden 3 boyutta elde edilen histogramlar 

Çizelge 4.17 haber metinleriyle üretile   o uttaki koo di atla ı  ilk  e  o utu 

kulla ıla ak çizilen yö ü gele i  testi i  so uçla ı ı içe ekte di. Bu aşa ada ise, 

koo di atla  elde edili ke , Wo d Ve 'e gi di ola ak ha e  eti le i e i e hastala ı  

ke di azıla ı e il iş e a ı testle  tek a  apıl ıştı . Histog a  a alık değe le i de 

a ı şekilde eli le işti . “o uçla  Çizelge . 2'de su ul uştu . 

Çizelge 4. 12 Yörüngelerin açı histog a la ı la ü etile  a ff so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı 2D (%) 3D (%) 

Bagging 56.44 57.33 

Naive Bayes 30.66 32.44 

J48 44.44 48.44 

SMO 60.44 60.44 
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4.1.7 Kelimelerin Kökleri ile Üretilen Binary Matrisi  )e gi leştiril esi 

A ksi ete, dep es o  hastası e sağlıklı de ekle  ta afı da  azıla  eti  kısa ol ası 

nedeniyle kelimenin köklerinin metinde geçme durumuna göre üretilen binary matris 

çok ü ük o a da sıfı la da  oluş aktadı .  “ıfı la ı  o a ı ı düşü ek a a ı la i a  

at is iki fa klı ö te de ze gi leşti il işti . İki ö te de de Wo d Ve  a a ı ı  i  

keli e e e  akı  keli ele i akı lık o a ı la i likte sı ala a özelliği kulla ıl ıştı . İlk 

ö te de i a  at is oluştu ulu ke , eti de geçe  i  keli e le i likte u 

keli e e eli le e  sa ıda e  akı  ola  keli ele  de eti de geçi o uş gi i  ola ak 

işa etle işti . İki i ö te de ise, eti de geçe  i  keli e le i likte u kelimeye 

eli le e  o a da akı  ola  keli ele  de  ola ak işa etle işti . Dö t fa klı 

sı ıfla dı ı ı ile testle  tek a  apıl ış e so uçla  Çizelge . 3  ve 4.14'de su ul uştu .  

Çizelge 4. 13 Hasta e ile i kulla ıla ak e  akı   e  keli e ile ze gi leşti il iş 
i a  at is so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı Binary (%) 
Hasta datalarıyla %  Ha er datalarıyla %  

E  yakı   E  yakı   E  yakı   E  yakı   

Bagging 57.77 60.88 56.88 59.55 58.66 

Naive Bayes 55.55 52.88 55.11 50.66 53.33 

J48 49.33 42.22 51.55 52.44 48.00 

SMO 51.55 50.22 49.33 58.66 52.44 

 

Çizelge 4. 14 Ha e  e ile i kulla ıla ak akı lık o a ı .  e .  üze i ola  keli ele  ile 
ze gi leşti il iş i a  at is so uçla ı 

Sı ıfla dırı ı Binary (%) Yakı lık ora ı .  (%) Yakı lık ora ı .  (%) 

Bagging 57.77 58.22 57.33 

Naive Bayes 55.55 53.77 52.88 

J48 49.33 51.55 51.11 

SMO 51.55 52.88 50.22 
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4.1.8 So uçları  Yoru la ası 

 de eği  azısı üze i de apıla  çalış ala da ge ek i a  atris gerekse metin 

yörüngelerinin %60,4'ü  üze i de aşa ılı so uçla  e ediği gö ül üştü . Gerek 

i a  at is ile apıla  ge ekse, eti  ö ü gele i ile apıla  testle i  so uçla ı 

i i i e akı dı . Word2Vec ile kelimelerin yörüngeleri bulunurken, 225 de eği  

azıla ı ı  e a  i  ha e  et i i  kulla ıl ası a ası da so uçla da iddi i  

fa klılık ol asa da eti  ö ü gele i çizdi ildiği de gözle gö ülü  i  fa k o ta a 

çık ıştı . Hasta e ile i, ha e  e ile i e gö e çok daha az olduğu içi , keli elerin 

koo di atla ı ı i i i e çok akı  ola ak hesapla aktadı . Meti  ö ü gele i deki 

uzu luk e açı değe le i le çizdi ile  histog a la a akıldığı da da sı ıfla ı  i i i de  

a ı t edile ediği açık a gö ül ektedi . Bu çalış ada, iste e  o a da aşa ılı so uçla  

elde edile ediği içi  apıla  testle i  so uçla ı ı  deta lı i ele esi su ul a aktadı . 

4.2 Yazar Ta ı ada Köşe Yazısı e T eet'leri  Çapraz Kulla ı ı 

Ada  köşe aza la ı ı  akalele i i kulla a ak i  T itte  hesa ı ı  aza ı ı tespit 

etmek üzere apıla  u çalış ada iki fa klı ö te  u gula ıştı . Bi i i ö te de he  

i  t eet i e  a ı eti  ola ak değe le di il iş, iki i ö te de ise eli li sa ıda 

t eet g upla dı ıla ak i leşti il iş t eet eti le i oluştu ul uş e u la  

sı ıfla dı ıl ada kulla ıl ıştı .  

Bu ölü de apıla  çalış ala ı  ta a ı da, t eetle de e akalele de geçe  

kelimelerin kendilerinin, Zemberek ile elde edilen köklerinin, 3-g a la ı  eti de 

geç e du u a gö e oluştu ula  i a , TF, TF-IDF ve Normalized-TF (NTF) 

matrisle de  elde edile  a ff dos ala ı dö t fa klı sı ıfla dı ı ıda test edil işti . 

Keli ele i  ke dile i i  kulla ıla ak ü etile  a ff  özellik sa ısı a sahipke , u 

özellik sa ısı keli ele i  kökle i ile ü etile  a ff içi  , -gramlarla üretilen arff için 

18793'tür. 

Ü etile  a ff dos ala ı ile WEKA a a ı kulla ıla ak dö t fa klı test u gula ıştı : 

1. Makalele  ile eğiti , t eetle  ile test 

2. T eetle  ile eğiti , akelele  ile test 
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3. “ade e akelele  ile  kez çap az doğ ula a 

4. Sadece tweetler ile 10 kez çap az doğ ula a 

4.2.1 Her T eet Tekil Değerle dirilerek Yapıla  Yazar Tespiti 

Köşe aza la ı ı  T itte  hesapla ı da  topla a  'e  t eeti a ı i e  eti  ola ak 

ele alı ıştı . Bu ölü de  aza  içi  'şe  adet akale, 'e  adet t eet ol ak 

üzere 2500 adette  oluşa  i  e i kü esi kulla ıl ıştı .  

Kelimelerin kendileri, kökleri ve 3-g a la  ile apıla  testle i  so uçla ı Çizelge . , 

4.16, 4.17 ve 4.18'de su ul uştu . Özellik e/ e a ö ek sa ısı ı  çok fazla ol ası 

ede i le ete li hafıza a ıla adığı içi , tekil t eetle i  eğiti  ola ak kulla ıldığı 

Baggi g e J  sı ıfla dı ı ıla la apılan testler so uçla dı ıla adığı içi   

göste il e işti . 

Çizelge 4. 15 Makalele  eğiti , tekil t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da so uçla   

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 11.05 11.30 11.00 12.80 

Naive Bayes 13.15 10.45 10.35 13.30 

J48 11.95 11.10 11.10 11.70 

SMO 12.00 10.05 10.05 31.15 

Kök 

Bagging 12.70 11.00 10.70 15.40 

Naive Bayes 13.65 10.25 10.25 14.30 

J48 12.45 12.60 12.80 12.55 

SMO 10.90 11.95 11.95 28.55 

3-gram 

Bagging 11.85 10.90 10.90 13.40 

Naive Bayes 10.20 10.25 10.25 11.20 

J48 9.85 11.15 11.15 14.00 

SMO 10.30 10.25 10.25 30.05 
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Çizelge 4. 16 Tekil t eetle  eğiti , akalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da so uçla   

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Naive Bayes 25.6 17.0 17.0 15.0 

SMO 30.8 17.6 18.6 42.8 

Kök 
Naive Bayes 28.0 15.2 15.2 21.8 

SMO 32.2 12.0 13.4 42.8 

3-gram 
Naive Bayes 20.8 8.2 8.2 26.4 

SMO 22.6 26.6 26.6 51.6 

 

Çizelge 4. 17 Sadece makaleler ile 10 kez çapraz doğ ula a apıldığı da sonuçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 58.0 61.8 55.6 62.4 

Naive Bayes 91.8 75.6 76.0 55.2 

J48 50.2 54.6 52.8 50.8 

SMO 93.6 92.4 92.4 95.6 

Kök 

Bagging 51.8 61.2 55.4 62.6 

Naive Bayes 90.0 73.2 72.2 67.8 

J48 47.8 49.4 46.0 42.6 

SMO 91.8 92.4 93.0 93.6 

3-gram 

Bagging 67.6 72.8 72.0 71.6 

Naive Bayes 93.0 75.8 75.0 66.6 

J48 61.0 65.2 62.6 61.4 

SMO 96.2 95.0 95.0 97.8 
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Çizelge 4. 18 Sadece tekil t eetle  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da so uçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Naive Bayes 46.15 40.65 40.50 43.85 

SMO 45.05 51.70 52.00 53.10 

Kök 
Naive Bayes 42.90 40.25 40.15 44.15 

SMO 43.15 48.30 48.30 49.40 

3-gram 
Naive Bayes 49.60 41.50 41.45 44.65 

SMO 50.80 54.80 54.85 57.85 

4.2.2 Birleştiril iş T eet Meti leri ile Yapıla  Yazar Tespiti 

Çalış a ı  u ölü ü de, he  t eet i e  eti  ola ak değe le di ek e i e, 

aza la ı  'e  t eeti 'a  adet ola ak  eşit g u a ölü üştü  e u gruplardaki 

'a  t eet i leşti ile ek ütü  hali de tek ir meti  ola ak değe le di il işti . 

Bö le e he  aza  içi   adet i leşti il iş t eet et i elde edil işti .  

 aza  içi  'şe  akale e 'e  i leşti il iş t eet et i ol ak üze e u ölü de 

toplam  adette  oluşa  i  e i kü esi üze i de çalışıl ıştı .  

Kelimelerin kendileri, kökleri ve 3-g a la  ile apıla  testle i  so uçla ı Çizelge . , 

.  e . 'de su ul uştu . “ade e akalele  ile  kez çap az doğ ula a so u u i  

önceki bölümdeki sonuçla la a ı olduğu içi  u ölü de tek a  göste il e işti . 

Çizelge 4. 19 Makalele  eğiti , i leşti il iş t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da 
sonuçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 46 42 48 42 

Naive Bayes 74 60 62 26 

J48 34 24 26 26 

SMO 88 88 86 84 
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Çizelge 4. 19 Makalele  eğiti , i leşti il iş t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da 
so uçla  de a ı  

Kök 

Bagging 48 34 42 48 

Naive Bayes 72 50 48 34 

J48 38 28 32 34 

SMO 80 82 82 82 

3-gram 

Bagging 18 20 22 26 

Naive Bayes 58 42 44 28 

J48 36 32 30 20 

SMO 74 62 62 76 

 

Çizelge 4. 20 Bi leşti il iş t eetle  eğiti , akalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da 
sonuçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 21.0 24.0 24.8 21.4 

Naive Bayes 52.8 32.6 30.4 19.4 

J48 18.2 18.0 18.0 18.6 

SMO 47.0 49.4 49.2 54.2 

Kök 

Bagging 18.4 20.0 18.4 21.2 

Naive Bayes 50.0 32.8 30.0 20.8 

J48 18.2 17.4 17.4 20.6 

SMO 46.0 46.8 44.8 53.0 

3-gram 

Bagging 17.8 24.8 20.8 24.0 

Naive Bayes 45.8 20.8 21.8 19.2 

J48 23.4 21.2 21.2 25.2 

SMO 39.0 40.6 40.4 46.6 
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Çizelge 4. 21 Sadece bi leşti il iş t eetle  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da 
sonuçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 22 34 36 40 

Naive Bayes 86 54 52 16 

J48 44 30 30 42 

SMO 84 78 76 78 

Kök 

Bagging 24 32 24 46 

Naive Bayes 80 62 60 12 

J48 50 36 36 60 

SMO 84 88 86 86 

3-gram 

Bagging 26 28 24 20 

Naive Bayes 88 26 28 12 

J48 42 40 40 36 

SMO 94 92 92 96 

4.2.3 Özellik Seçi i Yapılarak Testleri  Tekrarla ası 

Özellik sa ıla ı ı  çok fazla ol ası ede i le, özellik seçi i i  testle deki aşa ı o a ı ı 

ükseltip ükselt e e eği i gö ek a a ı la WEKA a a ı içe isi de e  ala  

Chi“ ua edAtt i uteE al özellik seç e ö te i kulla ıla ak tü  a ff dos ala ı içi  

özellik sı ala ası apıl ış e ilk  özellik seçile ek e i a ff dos ala ı oluştu ul uş 

e u şekilde a ı testle  tek a  apıl ıştı . Test so uçla ı Çizelge . 'ten 4.29'a kadar 

su ul uştu . 

4.2.3.1 Tekil T eetler Kulla ılarak Yapıla  Testlere Özellik Seçi i Uygula ası 

Özellik seçi i apıldıkta  so a tekil t eetle  kulla ıla ak a ı testle  tek a  edil iş e 

elde edile  so uçla  Çizelge . , . , .  e . 'te su ul uştu . 
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Çizelge 4. 22 Makalele  eğiti , tekil t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da so uçla   

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 13.10 11.10 11.05 14.70 

Naive Bayes 14.55 10.10 10.10 14.20 

J48 12.20 11.95 11.95 12.10 

SMO 10.70 14.35 14.35 19.50 

Kök 

Bagging 13.30 11.00 11.00 14.70 

Naive Bayes 12.75 10.85 13.10 14.25 

J48 12.30 12.30 12.65 13.40 

SMO 10.80 10.35 11.40 18.15 

3-gram 

Bagging 10.70 8.95 8.95 14.85 

Naive Bayes 13.60 10.35 10.35 14.75 

J48 12.15 10.80 10.80 14.55 

SMO 12.15 10.25 10.25 24.65 

 

Çizelge 4. 23 Tekil t eetle  eğiti , akalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da so uçla   

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 17.8 16.8 18.8 11.4 

Naive Bayes 31.2 22.6 22.6 17.0 

J48 18.6 19.6 20.6 20.2 

SMO 39.8 10.8 11.2 29.4 

Kök 

Bagging 21.2 11.6 16.0 13.6 

Naive Bayes 35.4 19.8 20.2 18.4 

J48 19.2 15.6 15.6 17.6 

SMO 39.8 10.0 10.0 28.4 



34 

 

Çizelge 4. 23 Tekil t eetle  eğiti , akalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da so uçla  
de a ı   

3-gram 

Bagging 20.8 16.2 16.2 11.4 

Naive Bayes 39.0 19.6 19.6 22.4 

J48 25.2 18.2 18.2 18.8 

SMO 41.6 40.4 40.4 47.8 

 

Çizelge 4. 24 “ade e akalele  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da so uçla   

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 61.6 63.4 64.6 66.8 

Naive Bayes 88.6 75.6 75.4 87.4 

J48 57.8 60.0 61.2 61.0 

SMO 86.8 85.6 85.2 89.4 

Kök 

Bagging 57.2 63.6 61.6 64.8 

Naive Bayes 84.4 69.8 69.8 82.0 

J48 54.4 53.6 54.6 53.0 

SMO 83.8 80.6 80.8 87.8 

3-gram 

Bagging 71.2 73.6 74.2 75.2 

Naive Bayes 93.0 85.2 85.0 93.6 

J48 70.0 70.8 70.8 67.0 

SMO 94.4 92.6 92.6 94.8 
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Çizelge 4. 25 “ade e tekil t eetle  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da so uçla    

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 36.55 26.05 26.10 27.50 

Naive Bayes 36.35 37.85 37.65 42.05 

J48 32.30 29.20 28.70 33.65 

SMO 42.35 41.80 41.55 45.80 

Kök 

Bagging 32.40 25.95 27.05 26.70 

Naive Bayes 35.25 36.40 36.65 41.15 

J48 32.15 29.05 29.75 33.15 

SMO 40.25 43.00 42.05 45.40 

3-gram 

Bagging 34.35 30.20 30.15 32.40 

Naive Bayes 36.50 37.15 37.15 43.75 

J48 33.75 30.45 30.45 35.05 

SMO 40.55 40.85 40.80 48.30 

4.2.3.2 Birleştiril iş T eetler Kulla ılarak Yapıla  Testlere Özellik Seçi i 

Uygula ası 

Bi leşti il iş t eet eti le i kulla ıla ak ü etile  a ff dos ala ı ile ö elikle özellik 

seçi i apıl ış e testle  tek a  edil işti . 

Çizelge 4. 26 Makalele  eğiti , i leşti il iş t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da 
sonuçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 44 38 52 46 

Naive Bayes 84 60 54 70 

J48 42 36 46 34 

SMO 72 74 68 66 
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Çizelge 4. 26 Makalele  eğiti , i leşti il iş t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da 
so uçla  de a ı  

Kök 

Bagging 48 38 52 50 

Naive Bayes 64 64 58 70 

J48 38 30 34 50 

SMO 66 58 62 68 

3-gram 

Bagging 18 26 22 30 

Naive Bayes 38 30 34 34 

J48 28 36 20 14 

SMO 46 50 48 64 

 

Çizelge 4. 27 Bi leşti il iş t eetle  eğiti , akalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da 
sonuçlar  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 27.6 25.8 24.2 26.2 

Naive Bayes 54.6 43.4 46.0 46.2 

J48 19.8 20.6 22.2 22.6 

SMO 50.8 46.6 48.4 52.8 

Kök 

Bagging 28.2 23.0 22.8 27.8 

Naive Bayes 47.4 39.2 41.4 46.8 

J48 21.6 16.2 23.6 26.0 

SMO 41.4 46.6 49.0 53.0 

3-gram 

Bagging 30.0 33.0 31.0 31.0 

Naive Bayes 36.8 32.8 30.4 36.8 

J48 27.2 27.6 27.6 27.6 

SMO 33.6 37.2 37.8 47.4 
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Çizelge 4. 28 “ade e akalele  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da so uçla   

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 61.6 63.2 59.6 67.8 

Naive Bayes 89.4 76.2 78.0 87.4 

J48 59.0 59.8 61.4 59.8 

SMO 88.2 87.6 88.0 90.6 

Kök 

Bagging 58.0 61.2 57.2 67.4 

Naive Bayes 87.2 69.8 68.2 82.6 

J48 53.8 57.2 55.6 54.2 

SMO 83.8 84.2 83.6 88.8 

3-gram 

Bagging 72.6 76.8 76.2 74.2 

Naive Bayes 93.4 85.6 85.0 94.0 

J48 66.8 72.2 67.6 67.2 

SMO 95.2 94.4 93.8 97.4 

 

Çizelge 4. 29 “ade e i leşti il iş t eetle  ile  kez çap az doğ ula a so uçla ı  

Terim Sı ıfla dırı ı Binary (%) TF (%) TF-IDF (%) NTF (%) 

Kelimenin 

kendisi 

Bagging 38 36 48 52 

Naive Bayes 84 68 74 68 

J48 52 56 58 44 

SMO 94 90 86 82 

Kök 

Bagging 38 46 28 40 

Naive Bayes 82 74 70 56 

J48 70 56 46 44 

SMO 84 84 78 88 
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Çizelge 4. 29 “ade e i leşti il iş t eetle  ile  kez çap az doğ ula a so uçla ı 
de a ı  

3-gram 

Bagging 48 48 50 52 

Naive Bayes 94 84 82 82 

J48 70 58 58 58 

SMO 94 100 98 96 

4.2.4 So uçları  Yoru la ası 

Yapıla  tü  de e le i  he e  he e  hepsi de “MO sı ıfla dı ı ı NB, J  e Baggi g 

sı ıfla dı ı ıla ı a gö e, ü ük çoğu luğu da ise NB sı ıfla dı ı ı J  e Baggi g 

sı ıfla dı ı ıla ı a gö e daha aşa ılı so uçla  e i ke  J  ile Baggi g sı ıfla dı ı ıla ı 

a ası da et i  üstü lük gö ül e ektedi . E  aşa ılı so uçla  SMO sı ıfla dı ı ı ile 

alı dığı içi  so uçla ı  gö selleşti il esi de sade e u sı ıfla dı ı ı la elde edilen 

değe le  su ul aktadı .  

Yapıla  tü  de e le i  ge eli de TF e TF-IDF ile apıla  de e  so uçla ı ı  i i i e 

çok akı  ol ası ede i le de şekille de sade e TF-IDF so u u göste il e işti .  

Özellik seçi i ile apıla  testle de aşa ı o a la ı he e  he e  hepsi de düş üş, 

sade e i leşti il iş t eetle  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da daha üksek 

aşa ı elde edil işti . Bu üzde  özellik seçi i ile apıla  testle de  sade e bu testin 

so u u gö selle de ka şılaştı ıl aktadı . Şekille de, tüm özellikler ile elde edilen 

sonuçlar Kelimeler, Kökler ve 3-g a la  şekli de, özellik seçi i ile ge çekleşti ile  

testlerin sonuçla ı  ise Keli ele ', Kökle ' e -g a la ' şekli de ifade edil işti .  

He  i  t eet i e  eti  ola ak değe le di ildiği de tü  özellikle  kulla ıla ak ile elde 

edile  so uçla  Şekil .13, 4.14, 4.15 ve 4.16'da görülmektedir. 
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Şekil . 13 Makalele  eğiti , tekil t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da elde edile  
aşa ı o a la ı 

 

Şekil . 14 Tekil t eetle  eğiti , Makalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da elde edile  
aşa ı o a la ı 

 

Şekil . 15 “ade e akalele  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da elde edile  
aşa ı o a la ı 
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Şekil . 16 “ade e tekil t eetle  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da elde edile  
aşa ı o a la ı 

Tekil tweetle  ile apıla  u ölü deki testle de e  aşa ılı so uçla ı  No alized-TF 

ile alı dığı açıkça gö ül ektedi . Şekil . 5'te gö üldüğü üze e akalele  ke di 

a ası da  kez çap az doğ ula a apıldığı da -gramlar ile %97.8 gibi çok yüksek bir 

aşa ı o a ı elde edil işti . Bu so uç uzu  eti le  kulla ıldığı da aza  ta ı a 

testle i de üksek aşa ı elde edildiği i doğ ula aktadı . Şekil .16'da gö üldüğü gi i, 

e  fazla  ka akte de  oluşa  tekil t eetle  ke di a ası da  kez çap az doğ ula a 

apıldığı da yine 3-g a la  ile % . 'lik i  aşa ı o a ı o ta a çık ıştı . Şekil . 4'de, 

tekil t eetle  eğiti , akalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da -gramlar ile %51.6'lık 

i  aşa ı o a ı akala dığı gö ülü ke , ta  te si şekilde akalele  eğiti , tekil 

t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da ise e  üksek aşa ı o a ı ı  keli ele i  

kendisi ile %31.15 olarak ortaya çıktığı Şekil . 3'te görülmektedir. Bu sonuçlara göre, 

ada la ı  akalele i in tekil t eetle i  aza ı ı tah i  et ek içi  kulla ıl ası çok 

aşa ılı eti e e e ektedi .  

Bi leşti il iş t eetle  kulla ıla ak apıla  testle de elde edile  so uçla  Şekil . 7, 4.18 

ve 4.19'da görülmektedir. Makaleler için 1  kez çap az doğ ula a Şekil . 'te e ildiği 

içi  tek a  su ul a ıştı . 
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Şekil . 17 Makalele  eğiti , i leşti il iş t eetle  test e isi ola ak kulla ıldığı da elde 
edile  aşa ı o a la ı 

 

Şekil . 18 Bi leşti il iş t eetle  eğiti , Makalele  test e isi ola ak kulla ıldığı da elde 

edile  aşa ı o a la ı 

 

Şekil . 19 Sadece i leşti il iş t eetle  ile  kez çap az doğ ula a apıldığı da elde 
edile  aşa ı o a la ı 

Bi leşti il iş t eetle le u dölü deki apıla  testle de, ada  aza la ı  akalele i 

eğiti , i leşti il iş t eetle  test verisi ola ak kulla ıldığı da u t eetle i  pa laşıldığı 

T itte  hesa ı ı  aza ı ı %  gi i üksek i  o a da aşa ılı tah i  ede ildiği iz 

Şekil . 7'de görülmektedir. Bu aşa ı o a ı, akalele de e t eetle de geçe  
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keli ele i  ke dile i i kulla a ak oluştu ula  i a  e TF a ff dos ala ı ı  “MO 

sı ıfla dı ı ı ile test edil esi le o ta a çık ıştı .   

Şekil . 9'daki so uçla da  a laşıldığı gi i i leşti il iş t eetle  ke di a ası da  kez 

çap az doğ ula a la test edildiği de ga et üksek aşa ı o a la ı akala ış e u 

so uç i e, uzu  eti le le aza  ta ı a p o le i i  üksek aşa ı la çözüldüğü ü 

ize ka ıtla ıştı . Bu testte, özellik seçi i apıl ış -g a la  ile %  gi i i  aşa ı 

o a ı elde edil esi i  se e i kulla ıla  e i i  ö ek sa ısı ı  düşük ol asıdı . 

Şekil . 8'de aşa ı o a la ı ı  çok üksek çık a ası ı  se e i de he  aza  içi  'e  

i leşti iş t eet et i i  eğiti , 'şe  akale i  test ola ak kulla ıl ası dola ısı la 

eğiti  kü esi i  çok küçük ol asıdı . Eğiti  e isi i  ö ek sa ısı a tı ıldığı da u 

testte de üksek aşa ı elde edil esi ekle e ili . 

A ı a, sı ıfla dı a testle i so ası da o ta a çıka  ka ışıklık at isle i 

i ele diği de, aza la ı  akalele i azdığı ta ih a alığı ile T itte  hesapla ı da  

aptıkla ı pa laşı la ı  ta ih a alığı ı  ö tüş esi i  e a ö tüş e esi i  

sı ıfla dı a aşa ısı da i  etkisi ol adığı gö ül üştü . 

Makalele  ile i leşti il iş t eet eti le i eğiti  e test kü ele i ola ak i i i le 

çap azla a apıla  testle de keli ele i  ke dile i e  üksek so uçla ı e i ke , sade e 

i leşti il iş t eetle  e sade e akalele  ile apıla  testle de ise -gramlar daha 

üksek so uç e işti . Bu ada , iki a ı platfo da kulla ıla  ke di e has ka akte  

ö ekle i olduğu çıka ı ı apıla ili . He  eğiti  he  de test kü ele i a ı platfo da  

olduğu za a  u ka akte  ö ekle i aza  ta ı ada a ı t edi i olu ke , eğiti  e test 

kü ele i fa klı platfo la da  olduğu za a  ise kulla ıla  kelimelerin kendisi yazar 

ta ı ada daha a ı t edi i itelikte ol aktadı . 
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BÖLÜM 5 

TARTIŞMA VE ÖNERİLER 

Bu tezde apıla  iki fa klı çalış a ı  so uçla ı a dai  ta tış ala  e ö e ile  alt 

aşlıkla da su ul aktadı .  

5.1 Metinden Psikolojik Rahatsızlık Teşhisi 

Çalış ada kulla ıla  eti le i  kısa ol ası e sa ıla ı ı  az ol ası ö e li i  kısıttı . 

Daha uzu  eti le  üze i de çalışıla ili se, daha aşa ılı so uçla  alı ası ihti aldi . 

Bu çalış a a ksi ete, dep es o  hastala ı e sağlıklı de ekle i i i i de  a ı t et e e 

ö elik apıldığı içi , a ksi ete e dep es o  ahatsızlığı ı  hastala ı  az a 

itelikle i e etki et ediği çıka ı ı da apıla ili . )i a, u hastalıkla  e  a gı  psikolojik 

ahatsızlıkla  a ası da e  al aktadı  [ ]. Şizof e i gi i daha adi  gö üle  ağı  

hastalıkla ı  kişi i  azı az a etisi e etki et esi daha uhte eldi . Daha ü ük i  

e i kü esi üze i de e/ e a fa klı hastalık g u u da  de ekle i  azıla ı la e ze  i  

çalış a apıla ili . 

5.2 Yazar Ta ı ada Köşe Yazısı e T eet'leri  Çapraz Kulla ı ı 

Bu tez çalış ası da apılan tüm testlere ve elde edile  so uçla a gö e i leşti il iş i  

tweet grubu u  aza ı ı tespit et e i  tekil i  t eeti  ki  ta afı da  azıldığı ı 

tespit etmekten çok daha kola  olduğu o ta a çıka ıl ıştı . Ki liği eli li ol a a  i  

T itte  kulla ı ısı ı  pa laştığı t eetle i  he  i i i  i er metin olarak 

değe le di esi de  ise eli li sa ıda t eeti i leşti ile ek i  ütü  ola ak ele 

alı ası la çok daha uzu  t eet eti le i oluştu ula ili  e ada  köşe aza la ı ı  
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akalele i ile ka şılaştı ıla ak üksek i  aşa ı o a ı la aza ı  ki liği e dai  tah i  

apıla ili . A ı a, u şekilde apıla  testle de i leşti il iş t eetle i  ke di a ala ı da 

apıla  çap az doğ ula ala da da çok aşa ılı so uç e esi, i  T itte  hesa ı ı  el 

değişti ip değişti ediği i  a laşıla ile eği i de açıkça göstermektedir.  
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